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RESUMO

Este estudo busca investigar e analisar a representatividade dos dados secundarios da
plataforma Mapbiomas, espacial e temporalmente na regido do Xingu, a fim de saber como se
comportam as inconsisténcias encontradas entre o dado disponibilizado e o mundo real. O
presente trabalho apresenta uma validacdo através da plotagem de pontos aleatérios por toda
a area usando como base algumas datas relevantes (1985-2020), previamente estudadas, e as
coberturas mais representativas da regido (florestas, pastos e agricultura) segundo
MAGALHAES et al. (2020). Sdo comparados 0s pontos plotados com os mosaicos de imagens
disponibilizados pelo préprio Mapbiomas, gerando estatisticas comparativas que contribuem
para o entendimento dos padrdes de inconsisténcias espaciais e temporais, proporcionando
uma analise qualitativa da area do Xingu. Isto se justifica pela importancia da disponibilidade de
uma série temporal de dados tematicos abrangente e detalhada espacial e temporalmente. Foi
possivel inferir discrepancias entre as validacdes do Mapbiomas e as aferidas nesta pesquisa,
em particular em relacdo as classes agropasto, outros e mineragédo. Por outro lado, a classe
floresta manteve-se condizente entre os resultados aqui obtidos e no Mapbiomas. Este trabalho
objetiva ainda auxiliar na produgédo de pesquisas que envolvam o Xingu e suas respectivas
regides.

Palavras-chaves: Dados Secundarios, Xingu, Mapbiomas.
ABSTRACT

This study seeks to investigate and analyze the representativeness of secondary data from the
Mapbiomas platform, spatially and temporally in the Xingu region, in order to know how the
inconsistencies found between the available data and the real world behave. This work presents
a validation through the plotting of random points throughout the area using as a basis some
relevant dates (1985-2020), previously studied, and the most representative coverage of the
region (forests, pastures and agriculture) according to MAGALHAES et al. (2020). The plotted
points are compared with the image mosaics provided by Mapbiomas itself, generating
comparative statistics that contribute to the understanding of spatial and temporal
inconsistencies patterns, providing a qualitative analysis of the Xingu area. This is justified by
the importance of the availability of a time series of thematic data that is comprehensive and
detailed spatially and temporally. It was possible to infer discrepancies between the validations
of Mapbiomas and those measured in this research, particularly in relation to the agropasture,
other and mining classes. On the other hand, the forest class remained consistent between the
results obtained here and Mapbiomas. This work also aims to assist in the production of
research involving the Xingu and its respective regions.

Keywords: Secondary data, Xingu, Mapbiomas.
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INTRODUCAO

As geotecnologias tém se tornado uma ferramenta fundamental para o
desenvolvimento de andlises espaciais através do mapeamento de uso e cobertura do
solo (HUANG, 2020). Para entendermos as mudangas desse uso € necessario a
utilizacdo de dados oriundos de séries temporais, de modelos de integracdo e de
andlises, disponibilizados em solu¢des geotecnoldgicas que viabilizem estudos
sisteméticos. Desta forma, € possivel compreender dindmicas, processos e padrdes
espaco-temporais, e contribuir para o planejamento e/ou diagndéstico de uma area.
Considerando as dimensdes do territério nacional, a disponibilizacdo de bases de

dados, suficientemente abrangentes no espaco e no tempo, é fundamental.

Neste sentido, surge a iniciativa do Mapbiomas, criado em 2015, que se caracteriza
como uma plataforma colaborativa de especialistas, onde séo disponibilizados dados
geoinformacionais, gratuitos e publicos, sobre a cobertura e o uso da terra de todo
territério nacional e de outras areas especificas, que também contribui para o
monitoramento de mudangas ocorridas na paisagem (CRUZ, C.B.M., 2020). Por se
tratar de uma importante fonte de dados secundarios é essencial que a
representatividade destes dados seja objeto de estudo, visto que é através dela que é
possivel entendermos o quanto esses modelos representam a realidade e podem ser

considerados integros, confiaveis e suficientemente acurados para serem adotados.

Os dados do Mapbiomas sédo lancados e revisados anualmente e atualmente
encontram-se na sexta colecao (1985-2020), sendo considerados recursos relevantes
para o estudo de areas de grande dindmica, diversidade de coberturas e larga escala
espacial. A Amazébnia estd em primeiro lugar entre os biomas que mais sofrem
presséo sobre a cobertura original do solo (SOUZA JR, C. M. et al., 2020), e por se
tratar de uma area de larga escala espacial € possivel detectar muitos padrées.
Apesar da plataforma jA possuir uma analise da acurdcia tematica, este estudo
procura ir além, trazendo uma densidade maior de dados distribuidos espacial e
temporalmente no Xingu, &rea de interesse da pesquisa, de modo a saber como se

comportam os dados e as inconsisténcias encontradas.

Dessa maneira, 0 objetivo deste trabalho é analisar e entender, dentro do contexto da
Bacia do Xingu, a representatividade dos dados temporais do MapBiomas. O presente
trabalho traz, portanto, um estudo de validacdo baseado em 3026 pontos aleatérios
distribuidos por toda a area usando como referéncia temporal seis datas relevantes no
periodo de 1985 a 2020, previamente estudadas. Foca ainda nas coberturas mais

representativas da regido, como é o caso de florestas, pastos e agricultura de acordo
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com MAGALHAES et al. (2020). Os resultados obtidos contribuem para o
entendimento dos padrdes de inconsisténcias espaciais e temporais, proporcionando
uma analise qualitativa da area.

Area de Estudo

A é&rea de estudo deste trabalho € a Bacia Hidrografica do Xingu, lugar de forte

referéncia da diversidade socioambiental da Amazénia brasileira (ISA, 2012).
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Figura 1: Mapa da Bacia Hidrografica do Xingu

Essa regido foi escolhida devido aos seus grandes contrastes: por uma lado se
apresenta como um lugar de extrema riqueza ambiental, sendo um dos corredores
com maior quantidade de areas protegidas do Brasil; e por outro caracterizar-se como
uma das areas com as maiores taxas de desmatamento na Amazonia, o que a torna
palco de grandes investimentos e transformages (ISA, 2012).

Devido a semelhanca de diversidade de classes entre o Xingu e a Amazonia Legal, a
Bacia Hidrogréfica do Xingu se torna uma proficua area de estudo para pesquisas com
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enfoques na dindmica amazonica e, no caso deste trabalho, na representatividade dos

dados secundarios do MapBiomas.
Classes

Para este trabalho foi feita uma simplificacdo das classes teméaticas do Mapbiomas,
sendo escolhidas as classes mais representativas do Xingu. Entre elas: a floresta, que
€ a principal classe de cobertura do Xingu; a agricultura e a pastagem, que séo as
classes responsaveis por grandes mudancas na regido; a mineracao, classe que vem
crescendo e se tornado mais significativa; a 4gua, que € muito abrangente na regiao;
outros, que caracteriza tudo aquilo que ndo estd dentro das classes previamente
mencionadas, sendo tanto natural, quanto antrépico. Por conta da dificuldade de
visualizacéo das classes agricultura e pastagem pelo Google Earth Pro e, para termos
uma metodologia rapida de identificacdo, foi necessario unir estas classes e defini-las
como agropasto. Assim, as classes originais do MapBiomas estéo representadas na
Figura 2, enquanto a classificagéo realizada no trabalho encontra-se na Figura 3.
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COLECAO 6 Collection 6 1D
e =
1.1. Formacgdo Florestal 1.1. Forest Formation 3 I
1.2. Formacgdo Savanica 1.2. Savanna Formation 4
1.3. Mangue 1.2. Mangrove 5
1.4. Restinga Arborizada [beta) 1.4. Wooded Restinga 49
2. Formagdo Natural ndo Florestal 2. Non Forest Natural Formation 10
2.1. Campo Alagado e Area Pantanosa 2.1. Wetlands 11
2.2, Formagdo Campestre 2.2, Grassland 12
2.3, Apicum 2.3. 5alt Flat 32
2.4, Afloramento Rochoso 2.4. Rocky Outcrop 29
2.5. Outras Formacbes ndo Florestais 2.5. Other non Forest Formations 13
3. Agropecuaria 3. Farming 14
3.1. Pastagem 3.1, Pasture 15
3.2, Agricultura 3.2, Agriculture 18
3.2.1. Lavoura Temporaria 3.2.1. Temporary Crop 19
3.2.11 Soja 3.2.1.1. Soybean 39
3.2.1.2 Cana 3.2.1.2. Sugar cane 20
3.2.1.3. Arroz (beta) 3.2.1.3. Rice 40
3.2.1.4. Outras Lavouras Temporarias 3.2.1.4. Other temporary Crops 41
3.2.2. Lavoura Perene 3.2.2. Perennial Corp 36
3.2.2.1. Café (beta) 3.2.2.1. Coffee 46
3.2.2.2. Citrus (beta) 3.2.2.2. Citrus a7
3.2.2.3. Outras Lavouras Perenes 3.2.2.3. Other Perennial Crop 48
3.3, Silvicultura 3.2. Forest Plantation g
3.4 Mosaico de Agricultura e Pastagem 3.4. Mosaic Agriculture and Pasture 71
4. Area ndo Vegetada 4. Non vegetated Area 22
4.1. Praia, Duna e Areal 4.1. Beach, Dune and Sand Spot 23
4.2, Area Urbanizada 4.2. Urban Area 24
4.3. Mineragio 4.3. Mining 30
4.4, Outras Areas ndo Vegetadas 4.4, Other non Vegetaded Areas 25
5. Corpo D'dgua 5. Water 26
5.1. Rio, Lago e Oceano 5.1. River,Lake and Ocean 33
5.2, Aquicultura 5.2, Aquaculture 31
6. Ndo Observado 6. Non Observed 27

Figura 2: Cdadigo das classes da legenda e paleta de cores utilizadas na colegdo 6 do

Mapbiomas. Fonte: Mapbiomas.
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Figura 3: Codigo das classes da legenda simplificada e paleta de cores utilizadas no trabalho.
Métodos

A metodologia desenvolvida corresponde a uma validagéo feita através da plotagem
de 3026 pontos randomizados de forma estratificada, em funcao das areas de cada
classe. Vale ressaltar que a classe mineracao ainda possui uma area muito pequena
na regido do Xingu, embora tenha se tornado cada vez mais relevante por conta de
seu crescimento. Deste modo, na divisdo proporcional de pontos de acordo com as
dimensdes de area, partiu da necessidade de se definir um limiar minimo, que foi o de

27 pontos. A diviséo total dos 3026 pontos é apresentada na Figura 4.

Value Classes Area/km2 % 3000
1 Floresta 391883.1984 75% 2262
2 Pasto 80193.5541 15% 463
3 Agricultura 30529.8216 6% 176
4 Mineragdo 185.9013 0% 27
5 Agua 6527.8944 1% 38
6 QOutros 10304.1225 2% 59
100 NoData 1.2897 0% 0
519625.782 3026

Figura 4: Quantidade de pontos plotados separados por classe.

A plataforma Mapbiomas possui um mapeamento temporal anual de 35 anos,
iniciando em 1985. De acordo com AMARAL, et. al (2022, p.239), observou-se, entre
1985 e 2019 cinco padrBes temporais das taxas de supresséao florestal na Amazbnia
Legal e partir dai, no trabalho do autor foram definidos cinco periodos de estudo
condizentes com esta supressao: 1985 a 1990 periodo de crescimento desregulado,
de 1990 a 1998 periodo de crescimento constante, 1998 a 2003 periodo de
crescimento ndo-constante acelerado, de 2003 a 2010 periodo de decrescimento e de
2010 a 2019 periodo de crescimento desregulado. Para este trabalho foram
selecionados anos-chave representativos de mudangcas significativas no

desmatamento na &rea, traduzindo as principais transformacgdes ocorridas no periodo.
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Os anos de estudo abordados representam, desta forma, as principais transicbes da
prépria Amazénia Legal trazidas acima, sendo eles 1985, 1990, 1998, 2003, 2010 e
2020.

O processo de validacdo consistiu em trés etapas. Primeiramente, os 3026 pontos
foram agrupados em 16 kits de 200 pontos cada, sendo o Ultimo com apenas 26
pontos. A primeira etapa de validacdo foi elaborada com auxilio do Google Earth Pro
através de uma analise visual de cada kit de pontos, realizada por quatro intérpretes.
Cada intérprete ficou responsavel por 3 ou 4 kits e se baseava nas imagens Landsat
dos anos definidos: 1985, 1990, 1998, 2003, 2010 e 2020. A interpretacdo da
cobertura predominante em cada ponto foi feita de forma isolada por cada validador,
para que ndo houvesse contaminacdo nos resultados. Todas as avaliagbes foram

posteriormente comparadas em uma planilha Excel.

O resultado dessa primeira validagdo gerou o trabalho REPRESENTATIVIDADE DOS
DADOS SECUNDARIOS DO MAPBIOMAS PARA ESTUDOS TEMPORAIS NA AMAZONIA
LEGAL (FIALHO, et al. 2022), apresentado na Jornada Giulio Massarani de Iniciagdo
Cientifica, Tecnologica, Artistica e Cultural - UFRJ (2022). Vale ressaltar que a analise
visual se baseou na chave de interpretacdo (Figura 5) construida a partir da
necessidade de se padronizar a visualizacdo dos quatro intérpretes evitando assim

potenciais erros.

Floresta Agropasto Qutros

Mineracéo 2 Agua Néo Identicado

Figura 5: Chave de Interpretacdo das Classes, extraido do Google Earth Pro.

Na segunda etapa da validacdo, foi realizada novamente uma andlise visual que

seguiu 0s mesmos critérios da primeira etapa, entretanto, os intérpretes se revezaram



VI Jornada de Geotecnologias do Estado do Rio de Janeiro (JGEOTEC 2022)
ISBN: XXX-XX-XXX-XXXX-X
analisando kits distintos daqueles por eles avaliados na etapa anterior. Vale ressaltar

gue assim como nha etapa inicial, cada intérprete ficou responséavel por 3 ou 4 kits.

Finalmente, a terceira e ultima validacdo consistiu em uma validacao extra, feita por
um Unico validador, que analisou pela terceira vez todas as validacdes que
apresentaram inconsisténcias nas duas etapas anteriores. A partir dai este Ultimo
validador concedia uma resposta final e definitiva para estes pontos incompativeis.
Com estes resultados foram gerados o indice Kappa e a exatiddo global, além de
mapas que possibilitaram a compreensédo da distribuicdo espacial das inconsisténcias

encontradas.
RESULTADOS
Distribui¢c&o das Inconsisténcias

De posse das trés validacbes foi realizado um mapeamento da distribuicdo das
inconsisténcias ao longo dos periodos, representados nas Figuras 6 e 7.

1985 1990 1998

Legenda

P Maior concentragéio

. Menor concentragao

Elaboracdo: FIALHO, AMARAL e CRUZ. Fonte: Mapbiomas - Colecéo 6.0

Figura 6: Distribuicdo espacial das inconsisténcias nos anos 1985, 1990 e 1998.
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Legenda

P Maior concentragéo

. Menor concentragdo

Elaboragdo: FIALHO, AMARAL e CRUZ.

Fonte: Mapbiomas - Colegdo 6.0

Figura 7: Distribuicdo espacial das inconsisténcias nos anos 2003, 2010 e 2020.

Ao longo dos anos é possivel identificar uma concentragdo espacial dos erros, o0 que
indica que eles ndo se distribuem aleatoriamente no espaco. H4 um predominio de
inconsisténcias principalmente na regido sul do Xingu, em todos os anos da série
histérica e uma concentragcdo que se estende para a regido norte nos anos mais

recentes.
Anédlise das Validacfes

Tendo em vista a espacializagdo dos erros, viu-se a necessidade de classifica-los.
Para isso foram geradas as matrizes de confuséo (Figuras 8, 9, 10, 11, 12 e 13) e a
matriz de confusdo geral (Figura 14) relativas aos anos 1985, 1990, 1998, 2003, 2010
e 2020.

1985
Referéncia
Classes Floresta | Agropasto | Mineracdo | Agua Outros Total Comissdo
Floresta 2611 23 0 2 156 2792 0.94 6%
,g Agropasto 15 78 0 0 9 102 0.76 24%
E Mineracdo 0 0 2 0 0 2 1.00 0%
E Agua 1 30 4 36 0.83 17%
Um Qutros 19 7 0 3 65 94 0.69 31%
Total 2646 108 3 35 234 3026
0.99 0.72 0.67 0.86 0.28 92.1% Exatiddo
Omissdo 1% 28% 33% 14% 72% 58.1% Kappa

Figura 8: Matriz de Confusé&o de 1985

Na matriz de confusdo de 1985, é possivel observar que os erros notaveis estdo entre

0 que foi classificado pelo trabalho como outros e o que foi classificado pelo



VI Jornada de Geotecnologias do Estado do Rio de Janeiro (JGEOTEC 2022)

ISBN: XXX-XX-XXX-XXXX-X
Mapbiomas como floresta, o que foi classificado pelo trabalho como agropasto e pelo
Mapbiomas como floresta e, por fim, o que foi classificado pelo trabalho como floresta
e pelo Mapbiomas como agropasto. Estas inconsisténcias constituem erros de
comissdo e omissdo entre estas classes. Os erros de omissdo sdo as
superestimacdes de qualquer classificacdo, aqui no caso, da classificacdo produzida
pelo MapBiomas, j4 as omissdes sdo as areas que deixaram de ser pertencentes a
uma classe especifica e foram comitidas por outras, logo a subestimacédo da classe.
Em 1985, observa-se que o percentual de omissdo e comissdo da floresta foi muito

baixo, isso se da por conta de sua eficiente classificacao.

1990
Referéncia
Classes Floresta | Agropasto | Mineracdo | Agua Outros Total Comissdo
Floresta 2575 26 3 2 150 2756 0.93 7%
2 Agropasto 14 119 1 0 7 141 0.84 16%
§ [Mineracgo| o0 0 5 0 0 5 1.00 0%
E Agua 1 0 0 30 6 37 0.81 19%
ij Outros 18 10 0 1 58 87 0.67 33%
Total 2608 155 9 33 221 3026
0.99 0.77 0.56 0.91 0.26 92.1% Exatiddo |
Omissdo 1% 23% 44% 9% 74% 62.5% Kappa
Figura 9: Matriz de Confuséo de 1990
1998
Referéncia
Classes Floresta | Agropasto | Mineragdo | Agua Qutros Total Comissio
Floresta 2429 38 2 2 122 2593 0.94 6%
2 Agropasto 22 285 1 0 12 320 0.89 11%
§ Mineracéo 0 0 6 0 0 6 1.00 0%
E Agua 1 0 0 31 4 36 0.86 14%
8 Outros 13 7 1 0 50 71 0.70 30%
Total 2465 330 10 33 188 3026
0.99 0.86 0.60 0.94 0.27 92.6% Exatiddo
Omissdo 1% 14% 40% 6% 73% 74.3% Kappa
Figura 10: Matriz de Confuséo de 1998
2003
Referéncia
Classes Floresta | Agropasto | Mineracdo| Agua Outros Total Comissio
Floresta 2315 47 1 2 110 2475 0.94 6%
- Agropasto 23 403 0 0 10 436 0.92 8%
§ Mineracdo 0 0 4 0 0 4 1.00 0%
E Agua 1 0 0 28 3 32 0.88 13%
g Qutros 10 17 1 3 48 79 0.61 39%
Total 2349 467 6 33 171 3026
0.99 0.86 0.67 0.85 0.28 92.5% Exatiddo
Omissdo 1% 14% 33% 15% 72% 77.9% Kappa

Figura 11: Matriz de Confuséo de 2003
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2010
Referéncia
Classes Floresta | Agropasto | Mineragdo | Agua Outros Total Comissdo
Floresta 2216 52 1 2 104 2375 0.93 7%
2 Agropasto 28 500 2 0 12 542 0.92 8%
_§ Mineracdo 2 2 1 0 0 5 0.20 80%
E Agua 1 0 0 28 4 33 0.85 15%
t_LUJ Qutros 10 16 1 3 41 71 0.58 42%
Total 2257 570 5 33 161 3026
0.98 0.88 0.20 0.85 0.25 92.1% Exatiddo
Omissdo 2% 12% 80% 15% 75% | 79.1% Kappa
Figura 12: Matriz de Confusé&o de 2010
2020
Referéncia
Classes Floresta | Agropasto | Mineracdo | Agua Outros Total Comissdo
Floresta 2119 40 0 2 105 2266 0.94 6%
B Agropasto 35 584 1 0 15 635 0.92 8%
E Mineragdo 3 4 11 0 0 18 0.61 39%
E Agua 2 0 0 32 3 37 0.86 14%
Um Outros 13 15 1 0 41 70 0.59 41%
Total 2172 643 13 34 164 3026
0.98 0.91 0.85 0.94 0.25 92.1% Exatidéo
Omissdo 2% 9% 15% 6% 75% 81.0% Kappa

Figura 13: Matriz de Confusédo de 2020

Ao longo dos periodos estes erros notaveis se mantém e estas inconsisténcias geram
em todos 0s anos erros de comissdo e omissao muito elevados para algumas classes.
No caso do agropasto, ha um declinio nos erros de comissdo, uma vez que esta
classe passa a avancar bastante sob a regido e a se consolidar, tornando mais facil
classificA-la. Como o agropasto passa a ser melhor classificado pelo Mapbiomas seu
erro de omissdo cai, enquanto o indice kappa aumenta. Ja no caso da classe outros,
formada principalmente por areas naturais ndo florestadas, nota-se que suas
inconsisténcias ndo mudam ao longo do tempo, uma vez que as areas naturais nao
florestadas ndo avangam, ou seja, ndo sofrem grandes alteragbes. Em relacdo a
mineragdo, € possivel observar que por esta classe ainda possuir uma area muito
pequena na regido do Xingu, suas inconsisténcias acabam gerando erros de comissao
e omissdo muito altos. Verifica-se também que a exatiddo global se mantém alta em
todos os cenarios, sofrendo pequenas alteracdes no seu valor. Isto se d& por conta da

eficiente classificacdo da classe floresta.
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GERAL
Referéncia
Classes Floresta | Agropasto | Mineracdo| Agua Qutros Total Comissdo
Floresta 14265 226 7 12 747 15257 0.93 7%
] Agropasto | 137 1969 5 0 65 2176 0.88 12%
§ Mineracéo 5 6 29 0 0 40 0.80 20%
@ Agua 7 0 1 179 24 211 0.85 15%
[_L_UJ Qutros 83 72 4 10 303 472 0.64 36%
Total 14497 2273 46 201 1139 18156
0.98 0.83 0.59 0.89 0.27 92.2% Exatiddo |
Omissdo 2% 17% 41% 11% 73% | 72.2% Kappa

Figura 14: Matriz de Confusao Geral

Por fim, na tabela da matriz de confusdo geral, envolvendo toda a série histdrica
analisada, observa-se um indice de comissdo muito alto, quando relacionado as
principais coberturas: floresta, agropasto e outros. Assim, verifica-se a classe outros
com problemas em sua classificagdo, a classe floresta bem classificada, a classe

mineragdo igualmente com problemas e a classe dgua com algumas inconsisténcias.
Anédlises Gerais

Para as andlises gerais foram escolhidas as inconsisténcias mais evidentes e
importantes, que sdo classificadas como outros e floresta, agropasto e floresta e
agropasto e outros. Entre outros e a floresta ha uma omissdo muito grande. Os
nimeros dessa primeira inconsisténcia chegam a casa dos 66% para a primeira
classe, levando em conta uma média geral de todos os periodos, pois 0 Mapbiomas
superestima floresta em areas que deveriam ser classificadas como outros. Entre
agropasto e floresta observa-se comissfées e omissdes com inconsisténcias
consideraveis, 0s erros alcangam numeros de aproximadamente 6% e 9,9%
respectivamente, se considerarmos somente o0 agropasto. Entre agropasto e outros ha
também comissfes e omissdes, visto que existe uma confuséo de classificagcdo, com
nameros que chegam a 3% para os dois tipos de erro considerando o agropasto e de

15% de comissao e 5% de omissao considerando a classe outros.

Com esta analise conseguimos observar a espacializacdo das inconsisténcias, que
estdo concentradas, principalmente, na regido sul, tanto no ano de 1985, quanto no
ano de 2020. O sul do Xingu é marcado principalmente pela presenca de é&reas
naturais ndo florestadas, e desta forma € possivel identificar que nesta regido a
maioria das inconsisténcias encontradas foram entre outros e floresta e agropasto e
outros. No ano de 1985, as inconsisténcias se concentram sobretudo nas regiées onde
ha uma transicdo de classes, isto €, onde ha presenca de muitas areas naturais ndo

florestadas. J& no ano de 2020, verifica-se uma incidéncia de inconsisténcias
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distribuidas em areas de predominancia do agropasto, uma vez que esta classe foi
avancando e se consolidando ao longo dos anos. Também no ano de 2020, é possivel
perceber que estes erros crescem em direcdo a regido norte do Xingu, sendo
marcados por inconsisténcias entre floresta e agropasto e agropasto e outros. A Figura

15 destaca o padrao espacial das inconsisténcias sinalizadas.
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Figura 15: Padrao espacial das principais inconsisténcias: agropasto (2) e outros (6), floresta
(1) e agropasto (2) e floresta (1) e outros (6)

CONCLUSOES E PERSPECTIVAS FUTURAS

A representatividade dos dados secundarios da plataforma Mapbiomas foi investigada
e analisada, espacial e temporalmente na regido do Xingu através de uma validacdo
baseada em pontos distribuidos aleatoriamente em toda a area, referentes aos anos
de 1985, 1990, 1998, 2003, 2010 e 2020.

Ha um forte indicio que o Mapbiomas possui uma representatividade muito grande em
relacdo a floresta, o que tranquiliza bastante quando o objeto principal de estudo é a
préopria classe, sejam estudos monotemporais ou multitemporais. Entretanto, em
relacdo a outras classes como outros, agropasto e mineracdo encontram-se ainda
comissdes e omissdes muito altas que geram padrbes de inconsisténcias em
determinadas &reas. Estas inconsisténcias se tornam evidentes especialmente na
regido sul ao longo de todo o periodo de analise, onde h&d uma concentragdo de areas
naturais nao florestadas, definidas na classificagdo como outros. Além disso, também

h4, inicialmente, uma concentracdo de inconsisténcias nas regides onde € possivel
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encontrar areas de agropasto. Por outro lado, a expanséo e a consolidagéo desse uso,

Nos anos mais recentes, tornam estas inconsisténcias menos discrepantes.

Trabalhos futuros apontam na direcdo de realizar andlises mais densas e profundas,
explorando o conjunto de dados do Mapbiomas, como importante plataforma de dados
secundarios, de modo a contribuir com pesquisas para toda a Amazonia Legal. Sem
divida, esta pesquisa acena para cendrios estendidos a luz dos resultados aqui
obtidos.
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